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Pendahuluan

* Pemlu adalah penstivwa palitik yang penting bagi terwujudnya sistempoalitik yang denokratis. Gn
negara denokratis ialah negara yang nmelibatkan masyarakat dalam perencanaan maupun
pelaksanaan pemlihan umum

* Masalah utama dalamupaya menrediks pemilu saat ini terkait adanya fakta bahwa banyaknya
milenial yang golput di seluruh wilayah Indonesia, khususnya di Kecanetan Wonokasian, ini

dibthlkan dengan tingginya golput antar daerah

*  Penelitian akan diuji berdasarkan data penduduk pemilu yang diperoleh dari Kecamatan onokasian
tahun 2019 dengan menggunakan metode data mining Naive Bayes untuk dilakukan analisis untuk
menperoleh informas terhadap data tingkat kehadiran dalampemilu Dharapkan dan penelitian
yang dilakukan terhadap sanmel data penduduk pemilu tersebut dapat diperaleh suatu informes
yang bisa membantu pihak kecamatan untuk merancang strategi dalammeningkatkan kepedulian

mesyarakat
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Pertanyaan Penelitian (Rumusan Masalah)

*  Bagaimana menghitung kehadiran menggunakan weka untuk mengetahu junah warga yang
golput maupun tidak golput ?
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P(X|H)xP(H)
P(X)

+ P(H|X) =

* X=[ata dengan class yang belumdiketahu

* H=Hpotess data Xmerupakan suatu class spesifik

P(HX) =Probabilitas hipatesis Hberdasarkan kondisi x (posteriori prob.)
* P(H =Probabilitas hipatesis H(prior prob.)

*  P({H =Probabilitas X berdasarkan kondisi tersebut

* P(X) =Prababilitas dari X
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Hasil

« Data Pemilu

No jmlKK Asal Penduduk Kategori Masy Kawin jenis_kelamin alamat rt Tps lokasi hadirkel hadir
1 Dua SIDOARJO Milenial S P WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam TSH TH
2 Dua SIDOARJO Milenial S L WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam TSH H
3 Tiga LUAR Milenial B L WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam THS TH
4 Tiga LUAR PascaMilenial S P WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam THS TH
5 Tiga LUAR PascaMilenial S L WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam THS H
6 Dua SIDOARJO Milenial S L WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HS H
7 Dua SIDOARJO Milenial S P WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HS H
8 Dua SIDOARJO Milenial S L WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HS H
9 Dua SIDOARIJO Milenial S P WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HS H
10 Dua SIDOARIO Milenial S L WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HS H
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Hasil

Data training yang digunakan sebanyak 70 data

jml KK Asal Penduduk Kategori Masy kawin jenis_kelamin alamat rt tps lokasi hadirkel hadir
tiga SIDOARIO  PascaMilenial Sudah Laki-Laki ~ WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam Tidak Hadir Semua Tidak Hadir
tiga SIDOARIO  Milenial  Sudah Perempuan  WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam Tidak Hadir Semua Tidak Hadir
tiga  SIDOARIO  Pemula Belum Perempuan ~ WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam Tidak Hadir Semua Tidak Hadir
dua SIDOARIO  Milenial  Sudah Perempuan  WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HadirSemua  Hadir
dua SIDOARIO  PascaMilenial Sudah Laki-Laki ~ WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HadirSemua ~ Hadir
tiga SIDOARIO  Milenial  Belum Laki-Laki ~ WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HadirSemua  Hadir
tiga  SIDOARJO  Milenial ~ Sudah Perempuan  WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HadirSemua  Hadir
tiga  SIDOARJO  PascaMilenial Sudah Laki-Laki ~ WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam HadirSemua  Hadir
dua SIDOARIO  PascaMilenial Sudah Perempuan  WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam Tidak Semua Hadir Hadir
dua SIDOARIO  PascaMilenial Sudah Laki-Laki ~ WONOKASIAN rt01 TPS-1 dalam Tidak Semua Hadir Tidak Hadir
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Hasil

Data testing yang digunakan sebanyak 30 data

jml KK Asal Penduduk Kategori Masy kawin jenis_kelamin alamat

tiga
tiga
tiga
dua

dua
tiga
tiga
tiga
dua
dua

SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO
SIDOARIO

PascaMilenial Sudah Laki-Laki

Milenial Sudah Perempuan
Pemula Belum Perempuan
Milenial Sudah Perempuan

PascaMilenial Sudah Laki-Laki
Milenial Belum Laki-Laki
Milenial Sudah Perempuan
PascaMilenial Sudah Laki-Laki
PascaMilenial Sudah Perempuan
PascaMilenial Sudah Laki-Laki

WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN
WONOKASIAN

rt tps lokasi hadirkel hadir
rt01 TPS-1 dalam Tidak Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Tidak Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Tidak Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Hadir Semua ?
rt01 TPS-1 dalam Tidak Semua Hadir ?
rt01 TPS-1 dalam Tidak Semua Hadir ?
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Pembahasan

Hasil klasifikasi 100 dataset menggunakan weka

Dari hasil pengujian diperoleh tingkat kebenaran sebesar 76,66% pada Correctly Classified
Instances dan tingkat kesalahan sebesar 23,33% pada Incorrect Classified Instances.

& Weka Explorer = X

Preprocess Classify Cluster  Associate Select attributes  Visualize

Classifier

Choose |MaiveBayes

Test options Classifier output
TOTAL Ir.u ERT) 130
Use training set . L

Supplied test set

=

'é:'chSS-VEIidEtiUH Folds 1
Time taken to build model: 0 seconds

Percentage split

More options...

Stratified cross-validation ===

=== Summary ===
(Mom) hadir kel d
Correctly Classified Instances 23 76.6667 %
Start Stop Incorrectly Classified Instances T 23.3333 %
A1 = . Kappa statistic 0.593
Result list (right-click for options) . ToTET
.29.57 e NaiveBave
15:32:57 - bayes.NaiveBayes Root mean squared error 0.3387
Relative absolute error 46.7641 %
Root relative squared error T6.2673 %
Total Number of Instances 30
=== Detailed RAccuracy By Class ===
TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure MCC ROC Area PRC Rrea Class
0.733 0.200 0.7886 0.733 0.759 0.535 0.847 0.787 Tidak Semua Hadir
0.000 0.074 0.000 0.000 0.000 -0.089 0.784 0.239 Tidak Hadir Semua
1.000 0.111 0.857 1.000 0.823 0.873 1.000 1.000 Hadir Semua
Weighted Awg. 0.767 0.152 0.736 0.767 0.74% 0.608 0.902 0.817

=== Confusion Matrix ===

a b c© <-- classified as
11 2 2| a = Tidak Semua Hadir
3 0 0| b =Tidak Hadir Semua
0 012 | c = Hadir Semua

Status

oK Log W}(O
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Pembahasan

Hasil klasifikasi 10% dari 100 dataset menggunakan weka

Dari hasil pengujian diperoleh tingkat kebenaran sebesar 100% pada Correctly Classified
Instances dan tingkat kesalahan sebesar 0% pada Incorrect Classified Instances.
Preprocess | Classify | Cluster | Associate | Selectattributes | Visualize |

“lassifier

[ croose Jamcaares

‘est options Classifier output
@ Use training set === Evaluation on training set ===
(_) Supplied test set Set..
Time taken to test model on training data: 0 seconds
u Cross-validation Folds 10
. === Summary ===
) Percentage split
" i Correctly Classified Instances 5 10a %
l EAEROTRER S J Incorrectly Classified Instances a ] %
EKappa statistic 1
i ] Mean absclute error 0.0051
(Nom) hadir [ J Root mean sguared error 0.0073
I — Relative absolute error 1.0448 %
Start Stop Root relative squared srror 1.5937 %
Total Number of Instances 5
tesult list (right-click for options)
e . === Detailed & ; By C1 ===
13:17:06 - bayes MaiveBayes sraiss ceurasy B 33
TF Rate FP Rate Precision BRecall F-Measure MCC ROC Area PRC Rrea Class
1.000 0.000 1.000 1.000 1.000 1.000 1.000 1.000 Hadir
1.000 0.000 1.000 1.000 1.000 1.000 1.000 1.000 Tidak Hadir
Weighted Awg. 1.000 0.000 1.000a 1.000 1.000a 1.000 1.000a 1.000a
=== Confusion Matrix ===
ab <-- classified as
30 | & = Hadir
02 | b = Tidak Hadir
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Hasil persentase 100 dataset

Dari hasil klasifikasi menggunakan metode Naive Bayes untuk
mengklasifikasi status kehadiran pada 100 dataset, diperoleh hasil
tertinggi menggunakan perhitungan manual dengan perolehan
persentase sebesar 80%.

Dataset Training Testing Benar % Benar Salah % Salah
Weka 100 70 30 23 76,67% 7 23,33%
Manual 100 70 30 24 80% 6 20%
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Pembahasan

Hasil persentase 10% dari 100 dataset

Dari hasil klasifikasi menggunakan metode Naive Bayes untuk mengklasifikasi
status kehadiran pada 10% dari 100 dataset, diperoleh hasil tertinggi
menggunakan perhitungan weka dengan perolehan persentase sebesar 100%.

Perbandingan Dataset Training Testing Benar % Benar Salah % Salah
Manual 100 5 5 2 60% 3 40%
Weka 100 5 5 5 100% 0 0%
Weka 4.249 3.846 90.51% 403 9,48%
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Manfaat Penelitian

Manfaat dari hasil penelitian ini diharapkan dapat memprediksi
hadir dan tidaknya warga saat pemilu berlangsung sehingga

memudahkan panitia untuk mengetahui.
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