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Abstract. The Apriori Algorithm method can be used to see the pattern of purchasing goods, such as what happens in the
retail industry, including UB Mart minimarkets. UB Mart is one of the minimarkets that sells daily necessities and is
often faced with challenges in increasing sales and revenue. Considering that there is quite a lot of competition in this
minimarket, UB Mart is required to be able to think of a marketing strategy so that it is not inferior to competitors
and one of them is by analyzing purchase patterns with a priori algorithm, it is hoped that by conducting this research
it can find out the purchase pattern from UB Mart transaction data, so that transaction data that was initially just a
pile of sales reports can turn into the right business strategy. The results of this study resulted in 4 association rules
from sales transaction data in 2024 in January and February. For example if someone buys a 600 ml retail Tras, they
are likely to also buy Sakha with a confidence level of 23.89%. And the results of this research can provide business
strategy advice to minimarket management for stock strategies, placement of goods to bundling promos
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Abstrak. Metode Algoritma Apriori dapat digunakan untuk melihat pola pembelian barang, seperti yang terjadi pada industri
retail, termasuk minimarket UB Mart. UB Mart merupakan salah satu minimarket yang menjual barang kebutuhan
sehari-hari dan seringkali dihadapkan pada tantangan untuk meningkatkan penjualan serta pendapatan. Mengingat
persaingan minimarket ini yang cukup banyak, UB Mart diharuskan mampu memikirkan strategi pemasaran agar
tidak kalah saing dengan kompetitor dan salah satunya dengan cara melakukan analisis pola pembelian dengan
Algoritma Apriori, diharapkan dengan dilakukannya penlitian ini dapat mengetahui pola pembelian dari data
transaksi UB Mart, sehingga data transaksi yang awalnya hanya menjadi tumpukan laporan penjualan saja dapat
berubah menjadi strategi bisnis yang tepat. Hasil penelitian ini menghasilkan 4 aturan asosiasi dari data transaksi
penjualan tahun 2024 bulan Januari dan februari. Hasil tertinggi terhadap penelitian yang telah dilakukan jika
seseorang membeli Tras 600 ml ecer, kemungkinan besar mereka juga akan membeli Sakha dengan tingkat
kepercayaan 23,89%. Dan hasil penelitian ini dapat memberikan saran strategi bisnis kepada manajemen minimarket
untuk strategi stok barang, peletakan barang hingga promo bundling.

Kata Kunci - Data Mining, Apriori Algorithm, Association Rules, Minimarket, Transaction.

|. PENDAHULUAN

Dalam persaingan bisnis saat ini, para pelaku bisnis dituntut untuk terus mengembangkan usahanya dengan
inovasi terbaru agar tidak kalah dalam persaingan, terutama dalam persaingan penjualan, yang menuntut para
pengusaha untuk memikirkan strategi untuk meningkatkan penjualan dan pemasaran, salah satunya dengan
menggunakan data penjualan [1]. Hal tersebut juga di perkuat oleh pernyataan MI Sentosa bahwa sistem informasi
sangat penting untuk pihak manajemen didalam mengukur dan menentukan keputusan yang dapat mempengaruhi
keberlangsungan perusahaan, maka dari itu penting bagi pemilik usaha untuk menganalisa pola pembelian [2]. Ada
beberapa teknik yang dapat digunakan untuk menganallisis data penjualan, salah satunya adalah dengan data mining
Apriori.

Algoritma Apriori menurut Yanto dan Kesuma merupakan teknik pengumpulan data yang menggunakan aturan
asosiatif (associative rules) untuk mengidentifikasi hubungan asosiatif antar kombinasi elemen [3]. Berdasarkan
kutipan tersebut maka dapat disimpulkan bahwa algoritma apriori merupakan algoritma yang digunakan untuk
mengetahui bagaimana beberapa objek saling berkaitan dalam suatu dataset.

Telah ada beberapa penelitian terkait penggunaan metode algoritma apriori. Hasil penelitian yang dilakukan oleh
[4] pada penjualan toko bakoel sembako menggunakan algoritma apriori mendapatkan beberapa hasil yang bisa di
manfaatkan oleh pemilik toko mulai dari penentuan stok, strategi penempatan barang hingga strategi promo bundling,
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lebih lanjut hasil penelitian oleh [5] mendapatkan pola frekuensi pembelian yang banyak diminati oleh konsumen
yaitu sembako, makanan dan minuman oleh karena itu toko Swapen Jaya dapat lebih banyak menyediakan ketiga item
tersebut pada tokonya. Maka penggunaan Algoritma Apriori merupakan pemilihan yang tepat untuk melihat pola
pembelian pada UB Mart agar dapat menentukan strategi penjualan yang lebih efisien. Sedangkan pada penelitian
Putri Mai Sarah yang terkutip pada [6] melakukan penelitian tentang algoritma Apriori untuk menentukan persediaan
barang dengan algoritma ini dapat digunakan untuk memprediksi hasil penjualan barang sembako di Toko Sinar
Harahap dan menentukan barang apa yang harus disimpan.

Metode Algoritma Apriori dapat digunakan untuk melihat pola pembelian barang, seperti yang terjadi pada industri
retail, termasuk minimarket UB Mart. UB Mart merupakan salah satu minimarket yang menjual barang kebutuhan
sehari-hari dan seringkali di hadapkan pada tantangan untuk meningkatkan penjualan serta pendapatan. Mengingat
persaingan minimarket di zaman ini yang cukup banyak, UB Mart diharuskan mampu memikirkan strategi pemasaran
agar tidak kalah saing dengan kompetitor dan salah satunya dengan cara melakukan analisis pola pembelian dengan
Algoritma Apriori, diharapkan dengan dilakukannya penelitian ini dapat mengetahui pola pembelian dari data
transaksi UB Mart, sehingga data transaksi yang awalnya hanya menjadi tumpukan laporan penjualan saja dapat
berubah menjadi strategi bisnis yang tepat.

Il. METODE

A. Metode Pengumpulan Data
Pada tahap ini dilakukan pengumpulan data untuk penelitian, adapun peneliti mengambil data dari nota transaksi
atau data transaksi penjualan mulai dari bulan 1 Januari 2024 sampai 20 Februari 2024. Adapaun pengambilan data
dilakukan pada minimarket UB Mart dengan total 4542 transaksi. Contoh data transaksi penjualan dapat dilihat pada
tabel 1 Data Transaksi UB Mart.
Tabel 1 Data Transaksi UB Mart

Tanggal Transaction Item Jumlah
1 Januari 2024 1 Mama Lemon Jeruk Nipis 230 ml 1
1 Januari 2024 1 Kecap Sedap 63ml 1
1 Januari 2024 2 Downy Floral pink 10 ml 8
1 Januari 2024 2 Rinso Classic Fresh 40gr 6
1 Januari 2024 3 Proclin Pemutih 25ml 12
1 Januari 2024 3 Paseo Smart 500+ 40 ply 1
1 Januari 2024 3 Sari Gandum 108gr 1
1 Januari 2024 3 Better fun bites 100gr 1
1 Januari 2024 3 Too th Brush Kodomo Regular 2
1 Januari 2024 3 Too th Brush Ciptadent Extra Clean Medium 2
1 Januari 2024 3 Soklin Softergent Magnolia & Berries 41gr 12
1 Januari 2024 3 Rapika Biang Luxury Pink 250ml 1
1 Januari 2024 3 Soklin Softergen Magnolia 12
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B. Desain Penelitian
Pada penelitian ini peneliti menggunakan Knowledge Discovery in Databases (KDD), dengan melalui prosedur

yang terdapat pada gambar 1 Alur KDD :

Processing data

Gambar 1 Alur KDD
1. Selection
Pada langkah pertama yaitu proses seleksi data (data selection) yang mana peneliti memilih data berupa data
transaksi penjualan di mini market UB Mart
2. Cleaning
Pada tahap kedua, peneliti membersihkan data dengan menghapus data-data ataupun atribut yang tidak diperlukan
3. Transformation
Setelah dilakukan pembersihan data langkah selanjutnya yaitu transformasi data. Transformasi data dilakukan
dengan mengubah data yang sudah di bersihkan di tahap sebelunya yang berupa data microsoft excel diubah dalam
format tabular.
4. Pengolahan data
Pada tahap ini data yang sudah di transformasi diolah dengan menerapkan algoritma apriori. Algoritma apriori
digunakan untuk menemukan aturan assosiaciton rule antar kombinasi item. Tujuannya adalah untuk menemukan
semua aturan-aturan asosiasi yang memenuhi nilai minimum untuk support dan confidence dari data yang telah
diproses sebelumnya. Pada Gambar 2 Flowchart Algoritma Apriori merupakan penjelasan bagaimana aliran algoritma
apriori yang akan dipakai untuk membuat sistem.

Import library yang Import data Array
diperlukan fransaksi Read dataset Transaksi”

If (<=0 retun 0

Transformasi ke
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Tabular biner
fransaksi

Y

Hot encode Cleaning data Processing data

Y

Bangun model apriori Analisa hasil (min
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v

b

Gambar 2 Flowchart Algoritma Apriori

adapun langkahnya yang pertama menginputkan data transaksi, kemudian setelah diproses lanjut ke pembersihan
data, data dipilih sesuai yang dibutuhkan, kemudian data dirubah menjadi format tabular biner dan kemudian analisa
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hasil. Dan pada tahap ini penulis juga diharuskan untuk menghitung nilai minimum support dan confidence dengan
menerapkan rumus berikut :

- Menghitung nilai minimal support
Sebelum menghitung minimal support penulis diharuskan untuk menetapkan nilai minimum supportnya, setelah

itu menghitung nilai support per produk dengan rumus sebagai berikut :
Support (A) — Y Transaksi mengandung A X 100%

Y Transaksi

- Menentukan yang memenuhi nilai support

Langkah selanjutnya adalah menentukan nilai yang memenuhi support minimum yang ditetapkan dari perhitungan
sebelumnya. Untuk produk yang tidak memenuhi persyaratan nilai minimum, dukungan dihilangkan, dan untuk
produk yang memenuhi nilai support dihitung ulang seperti pada langkah sebelumnya (Juliaman, 2024). Namun
sedikit berbeda dengan langkah sebelumnya. Kali ini kita perlu menggabungkan dua produk yang berbeda dan
kombinasinya tidak boleh sama, untuk menentukan ini menggunakan rumus seperti dibawah ini :

SUppOFt (A&B) — > Transaksi mengandung A dan B x 100%

Y Transaksi

- Mengitung nilai confidence

Setelah mencapai ambang batas support minimum, langkah selanjutnya adalah menghitung confidence. Untuk
memperoleh batas minimum confidence dapat dilakukan dengan menghitung perbandingan jumlah transaksi yang
mengandung A dan B dibagi dengan jumlah transaksi yang hanya mengandung A (Juliaman, 2024). Berikut adalah

contoh rumusnya :
. T ksi d Ad B
Confidence P(BJA) = Zrsaksi mengandung AdanB , 4oy,
Y Transaksi mengandung A
5. Hasil

Tahap yang terakhir yaitu tahapan dari hasil pengolahan data yang telah dilakukan. Dengan menerapkan algoritma
apriori pada data penjualan UB Mart, memberikan hasil berupa pola penjualan dari setiap data penjualan sehingga
menghasilkan informasi yang sangat bermanfaat bagi pemilik mini market

111. HASIL DAN PEMBAHASAN

Setelah mendapatkan data set kemudian masuk ke tahap implementasi algoritma apriori menggunakan software
visual studio code. Adapun alur proses tahapan implementasi algoritma apriori sebagaimana yang telah disebutkan
pada gambar 2 flowchart algoritma apriori, adapun tahap awal yaitu import library yang dibutuhkan, kemudian read
data set, setelah itu masuk ke tahap read data set, kemudian processing data setelah itu mengimplementasikan
algoritma apriori.

A. Import Library Yang Dibutuhkan

Tahapan awal untuk proses algoritma apriori pada phyton adalah import library yang dibutuhkan mulai dari import
numpy yang berfungsi untuk membaca file excel, kemudian mlixtend.frequent_patterns yang berfungsi untuk
penerapan algoritma apriori dan association rulesnya untuk pola asosiasi seperti pada gambar 3 Potongan Program
Library.

# import library

import pandas as pd

import numpy as np

from mlxtend.frequent patterns import association rules, apriori

Gambar 3 Potongan Program Library
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B. Read Dataset

Selanjutnya ada proses membaca data excel yang berada pada google drive, oleh karna itu tahapan awal yaitu
meminta izin akses pada google drive yang terdapat pada gambar 4 Potongan Program Akses Google Drive

#izin akses gdrive

from google.colab import drive
drive.mount('/content/drive")

Gambar 4 Potongan Program Akses Google Drive

Setelah meminta izin akses pada google drive langkah selanjutnya yaitu memanggil file excel yang ada pada
google drive sesuai dengan alamatnya seperti yang ada pada gambar 5 potongan program read data set

#membaca data penjualan ub januari.xlsx
df = pd.read_excel('drive/MyDrive/Skripsi/Skripsi/Data nota penjualan UB/data penjualan ub januari.xlsx')
df . head()

fusr/local/lib/python3.18/dist-packages/ipykernel /ipkernel.py:283: Deprecationkarning: ’should_run_async’
and should_run_async{code)

Tanggal Transaksi item Jumlah
0 2024-02-0100:00:00 1 Mama Lemon Jeruk Nipis 230 ml 1.0
1 2024-02-0100:00:00 1 Kecap Sedap 63ml 1.0
2 2024-02-0100:00:00 2 Dawny Floral pink 10 ml 8.0
3 2024-02-0100:00:00 2 Rinse Classic Frash 40gr 6.0
4 2024-02-01 00:00:00 3 Proclin Pemutih 25ml 12,0

Gambar 5 Potongan program read data set
C. Preprocessing Data
Tahapan processing data merupakan tahapan yang dilakukan sebelum implementasi algoritma apriori, adapun
tahapan ini antara lain cleaning data dimana pada tahapan ini berfungsi untuk menghapus variabel yang tidak
digunakan dan menyisakan variabel yang dibutuhkan saja yang ada pada gambar 6 potongan program processing data.

# processing data
data = df[["Transaksi","item"]].copy()
data.head()

/usr/local/lib/python3.1@/dist-packages/ipyk:
and should_run_async(code)

Transaksi item
0 1 Mama Lemon Jeruk Nipis 230 ml
1 1 Kecap Sedap 63ml
2 2 Downy Floral pink 10 ml
3 2 Rinso Classic Fresh 40gr
4 3 Proclin Pemutih 25ml

Gambar 6 Potongan program processing data
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Kemudian ada transformasi ke format tabular atau pivot table yaitu mengelompokkan dan menyajikan data dalam
format tabel yang terstruktur dan merubah menjadi data biner seperti pada gambar 7 potongan program transformasi
dalam bentuk tabular, karna algoritma apriori hanya dapat mengelola data biner.

itew count_pivet = item count.pivet_table(index= 'Transaksi', eolumns= 'iten’, values= "cowst', aggfume= 'sum').fillnafa}
print(*Ukurar Dateset :°,1ten_court_plvot.shage)
iter_count_pivet.head{18}

fusrflecaly Lik/aython3 18/ dist-packages fipycernel/ipkernel py:283: DeprecatisnMerring: “should run_zsyre” will set call “transform_cell’ auvtomstizally
ard shauld_run_asyncicode)
Ukuran Dazazet o (4542, 1375)

mimis ME aec ABC e BBC  Aden  Aden  aden nabati sokl;
sedap sardines ngar Sral

Ayan Kecap Sardines Sardines sarl  Sard  Sard nilkita Rolls sari
iten hari . . Saps ) Satelit ... s0KHA  sakha Cali

Geprek . Manis Cahai Tarat Chingku Sachet sachet stravberry Chesee kiedelau
pig M g amg I e aem g e RO ser al
B g B s e g g g 725

Transaksi

1 a0 ar  an a0 i m o ] o 0g . an LVLUR VT B R 04 LI
2 an o an an i a0 o oo o ol an LV R VBV R i} 1
3 2.0 o ao a0 1.0 0.0 o0 ] or 0l a.n 0o 01 0f 0 L]
4 a0 ar o an a0 10 W] an Wl o 00 . an 0a o0d oo i} i
5 a0 0 ab a0 a0 a0 a0 0a o 00 Qb [LC R VR 04 ]
g an oy an an ] m on ] o 0l . a0 Loooog o or 04 1
T a0 or a0 an 1.0 a0 or 0o o 151 R an LV R 1 B 1 0 d

8 a0 0L an a0 40 a0 a.0 0a 0.0 03 an [V T S 04 Ll
Gambar 7 Potongan program transformasi dalam bentuk tabular

Setelah itu masuk ke tahapan hot encoding proses ini digunakan untuk menerapkan fungsi bolean yang mewakili
nilai true 1 dan false 0 seperti penerapan pada gambar 8.

#hot encode
def encode(x):
if x ¢=9:
return @
elif x »= 1:
return 1
item_count_pivot = item_count_pivet.applymap(encode)
item_count_pivot.head()

fusr/local/lib/python3.18/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: “should_run_async™ will not call "“transform_cell’ automatically
and should_run_async{code)

<ipython-input-12-21b59985987c>:7: FutureWarning: DataFrame.applymap has been deprecated. Use DataFrame.map instead.
item_count_pivot = item_count_pivot.applymap(encode)

Indomie :i" ABC aBc d_“ﬂt ABC  Adem  Adem  Aden nabati S:"?

Ayam sedap Kecap Sardines APAINeS o ardines sari sari Sari Agar milkita Rolls sari me

item kari . - Saos . Satelit ... sAKHA sakha Col

Geprek spesial Manis Cabai Tomat Tomat Chingku Sachet sachet Coklat strawberry Chesee kedelau o

85g 76er 135ml 155¢g 225gr 1s5gr 328ml Tgr 7gr egr 728

Transaksi

1 0 1] 0 0 0 0 0 0 1] 1] 0 0 0 1] 1]
2 0 4] 0 0 0 0 0 0 0 4] 0 0 0 o "]
3 0 0 0 0 0 0 0 0 ] 1] 1] 0 0 0 0
4 0 0 0 0 0 0 0 0 ] [N 0 0 0 o 0
5 0 0 0 0 0 0 0 0 ] b = 0 0 0 o o

5 rows x 1375 columns

Gambar 8 Potongan Program Pengkodean Hot Encoding
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D. Implementasi Algoritma Apriori

Tahapan terakhir yaitu implementasi algoritma apriori dengan python dengan menentukan nilai support dan
menentukan ambang batas minimum confidence, adapun pada penelitian kali ini peneliti menggunakan beberapa
macam ujicoba, yang pertama 0,005 nilai support dan 0,05 batas minimum confidence yang terdapat pada gambar 9

dan 10.

[€3] # Apriori algorithm with lower support threshold
frequent_itemsets = apriori(item_count_pivot, min_support=0.005, use_colnames=True)
print(frequent_itemsets)

=3 /Jusr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: ~should_run_async’ will not call “transform_cell” automatically
and should_run_async(code)
/usr/local/lib/python3.11/dist-packages/mlxtend/frequent_patterns/fpcommon.py:161: DeprecationWarning: DataFrames with non-bool types result in worse
warnings.warn(
support

PUWNRE®

1e8
1es
110
111
112

[113

Po 0o ®

oo 0 0®

805584
007486
0053945
013871
0816872

.811669

005864
e1343e
006685
805845

itemsets

(Aoka Blueberry 65gr)

(Aoka Keju 65g)

(Aoka Kelapa Pandan)

(Aoka Roti Gulung Cokelat &@gr)
(Aoka Roti Gulung Keju eegr)

(Walls Trico)

(Yakult)

(Yupi ecer 5@0)

(Sakha, LPG 3 KG)

(Tras 6e@eml ecer, Sakha)

rows x 2 columns]

Gambar 9 Potongan Program Membangun Model Apriori

# Output results

rules =

association_rules(frequent_itemsets, metric="1ift", min_threshold=8.5, num_itemsets=len(frequent_itemsets))

rules_selected = rules[['antecedents', ‘consequents’, ‘'support', ‘confidence', 'lift']]
if not rules_selected.empty:

print("\nAturan asosiasi yang ditemukan:")

print(rules_selected)

else:

print("\nTidak ada aturan asosiasi yang ditemukan. Coba kurangi nilai “min_support™ atau "min_threshold .")

Aturan asosiasi yang ditemukan:

antecedents consequents support confidence lift
=] (Sakha) (LPG 3 KG) ©.0e6605 ©.049180 ©.926876
1 (LPG 3 KG) (Ssakha) ©.806685 ©8.124481 ©.926876
2 (Tras 6@@ml ecer) (sakha) ©.885945 ©.238938 1.7791e9
3 (sakha) (Tras 60@ml ecer) ©.05945 ©.944262 1.779109
/usr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: " should_run_async™ will not ¢

and should_run_async(code)

Gambar 10 Potongan Program Rules Apriori

Kemudian peneliti juga menguji dengan nilai support 0,005 dan 0,4 untuk batas confidence dengan hasil yang ada
pada gambar 11 dan 12.

[€3] # Apriori algorithm with lower support threshold

frequent_itemsets = apriori(item_count_pivot, min_support=8.885, use_colnames=True)

print(frequent_itemsets)

=¥ /usr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: “should_run_async’ will not call “transform cell’ automatically
and should_run_async(code)
/usr/local/lib/python3.11/dist-packages/mlxtend/frequent_patterns/fpcommon.py:161: DeprecaticnWarning: DataFrames with non-bool types result in worse
warnings.warn(

W R

188
109
110
111
112

® o000 ©

oo 0 o0 ®

support

885504
887486
885945
813871
816072
811669
805864
613438
886665
885945

itemsets

(Aoka Blueberry 65gr)

(Aoka Keju 65g)

(Aoka Kelapa Pandan)

(Aoka Roti Gulung Cokelat éegr)
(Aoka Roti Gulung Keju eegr)

(Walls Trico)

(Yakult)

(Yupi ecer 5€0)

(sakha, LPG 3 KG)

(Tras 68@ml ecer, Sakha)

[113 rows x 2 columns]

Gambar 11 Potongan Program Membangun Model Apriori
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# Output results
rules = association_rules(frequent_itemsets, metric="1ift", min_threshold=@.4, num_itemsets=len(frequent_itemsets))
rules_selected = rules[['antecedents®', 'consequents', 'support', 'confidence', 'lift']]
if not rules_selected.empty:
print("\nAturan asosiasi yang ditemukan:")
print(rules_selected)
else:
print("\nTidak ada aturan asosiasi yang ditemukan. Coba kurangi nilai “min_support™ atau “min_threshold™ .")

Aturan asosiasi yang ditemukan:

antecedents consequents support confidence lift
e (Sakha) (LPG 3 KG) ©.e06685 0.849180 0©.926876
1 (LPG 3 KG) (Sakha) ©.006685 9.124481 ©.926876
2 (Tras 6eeml ecer) (Sakha) ©.805945 9.238938 1.7791e9
3 (Sakha) (Tras 60@ml ecer) ©.885945 0.844262 1.779169

/fusr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: ~should_run_async™ will not c:
and should_run_async(code)

Gambar 12 Potongan Program Rules Apriori

Dan uji coba ketiga peneliti menggunakan nilai 0,005 untuk nilai support dan 0,3 untuk nilai confidence dan
mendapatkan hasil seperti yang ada pada gambar 13 dan 14.

[€3] # Apriori algorithm with lower support threshold
frequent_itemsets = apriori(item_count_pivot, min_support=0.085, use_colnames=True)
print(frequent_itemsets)

=¥ Jusr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: “should_run_async’ will not call “transform cell’ automatically
and should_run_async(code)

Jusr/local/lib/python3.11/dist-packages/mlxtend/frequent_patterns/fpcommon.py:161: DeprecaticnWarning: DataFrames with non-bool types result in worse
warnings.warn(

support itemsets
[} 8.085584 (Aoka Blueberry 65gr)
1 8.807486 (Aoka Keju 65g)
2 0.885945 (Aoka Kelapa Pandan)
3 8.813871 (Acka Roti Gulung Cokelat 6@gr)
4 8.816072 (Aoka Roti Gulung Keju eegr)
188 8.811669 (Walls Trico)
169 ©.8e85864 (Yakult)
11e ©.813438 (Yupi ecer 5€@)
111 @.ee6685 (Sakha, LPG 3 KG)
112 ©.805%45 (Tras 680ml ecer, Sakha)

[113 rows x 2 columns]

Gambar 13 Potongan Program Membangun Model Apriori

# Output results
rules = association_rules(frequent_itemsets, metric="1lift", min_threshold=0.3, num_itemsets=len(frequent_itemsets))
rules_selected = rules[['antecedents', 'consequents', 'support', 'confidence', 'lift']]
if not rules_selected.empty:
print("\nAturan asosiasi yang ditemukan:")
print(rules_selected)
else:
print("\nTidak ada aturan asosiasi yang ditemukan. Coba kurangi nilai “min_support”™ atau “min_threshold .")

Aturan asosiasi yang ditemukan:

antecedents consequents support confidence lift
-] (sakha) (LPG 3 KG) ©.006605 9.049180 ©.926876
1 (LPG 3 KG) (Sakha) ©.ee66805 ©.124481 ©.926876
2 (Tras 6eeml ecer) (Sakha) ©.005945 ©.238938 1.7791@9
3 (sakha) (Tras 6eeml ecer) ©.005945 ©.044262 1.779169

/usr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: 'should_run_async’ will not ca!
and should_run_async(code)

Gambar 14 Potongan Program Rules Apriori

Dan uji coba terakhir peneliti menggunakan nilai support 0,005 dan nilai confidencenya 0.2 dan mendapatkan hasil
seperti yang ada pada gambar 15 dan 16.
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[€3] # Apriori algorithm with lower support threshold
frequent_itemsets = apriori(item_count_pivet, min_support=@.8@5, use_colnames=True)
print(frequent_itemsets)

)

/usr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: “should_run_async™ will not call “transform_cell’ automatically
and should_run_async(code)

/usr/local/lib/python3.11/dist-packages/mlxtend/frequent_patterns/fpcommon.py:161: DeprecationWarning: DataFrames with non-bool types result in worse
warnings.warn(

support itemsets
.905504 (Aoka Blueberry 65gr
.097486 (Acka Keju 65g

.@13871 (Aoka Roti Gulung Cokelat 6@gr

)
)
.885945 (Aoka Kelapa Pandan)
)
.016072 (Aoka Roti Gulung Keju 6egr)

LR W R e
o000 o

811669 (Walls Trice

188 @. )
189 ©8.0095064 (Yakult)
110 9.913430 (Yupi ecer 5ee)
111 ©.006605 (Sakha, LPG 3 KG)
112 9.885945 (Tras 6@eml ecer, Sakha)

[113 rows x 2 columns]

Gambar 15 Potongan Program Membangun Model Apriori

# Output results
rules = association_rules(frequent_itemsets, metric="1ift", min_threshold=6.2, num_itemsets=len(frequent_itemsets))
rules_selected = rules[['antecedents', 'consequents', 'support', 'confidence', 'lift']]
if not rules_selected.empty:
print("\nAturan asosiasi yang ditemukan:")
print(rules_selected)
else:
print("\nTidak ada aturan asosiasi yang ditemukan. Coba kurangi nilai “min_support”™ atau “min_threshold™ .")

Aturan asosiasi yang ditemukan:

antecedents consequents support confidence lift
e (Sakha) (LPG 3 KG) ©.ee6605 0.049180 ©.926876
1 (LPG 3 KG) (Sakha) ©.ees6e5 0.124481 ©.926876
2 (Tras e@eml ecer) (Sakha) ©.885945 ©.238938 1.7791e9
3 (sakha) (Tras 6eeml ecer) ©.885945 0.e44262 1.7791e9
/usr/local/lib/python3.11/dist-packages/ipykernel/ipkernel.py:283: DeprecationWarning: ~should_run_async’™ will not

and should_run_async(code)

Gambar 16 Potongan Program Rules Apriori

Berdasarkan hasil penelitian diatas yang telah diuji dengan beberapa nilai support dan confidence yang ternyata
mendapatkan hasil yang sama dan diperoleh hasil antara lain :
1 Jika membeli Sakha maka membeli LPG 3 KG dengan support : 0.006605 dan confidence : 0.049180
2 Jika membeli LPG 3 KG maka akan membeli Sakha dengan support : 0.006605 dan confidence :

0.124481

3 Jika membeli Tras 600ml ecer maka akan membeli Sakha dengan support : 0.005945 dan confidence :
0.238938

4 Jika membeli Sakha maka akan membeli Tras 600ml ecer dengan support : 0.005945 dan confidence :
0.044262

V. KESIMPULAN

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan maka dapat disimpulkan bahwa penerapan algoritma apriori dalam
menentukan pola pmebelian pada UB Mart mulai tanggal 1 januari 2024 sampai tanggal 20 Februari 2024
menghasilkan 4 asosiasi antara lain :

1 Jika membeli Sakha maka membeli LPG 3 KG
2 Jika membeli LPG 3 KG maka akan membeli Sakha
3 Jika membeli Tras 600ml ecer maka akan membeli Sakha
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4 Jika membeli Sakha maka akan membeli Tras 600ml ecer.
Hasil perhitungan pola pembelian ini dapat digunakan sebagai strategi peletakan barang, stok barang bahkan
promo bundling pada minimarket UB Mart.

V1. SARAN

Demi pengembangan penelitian ini, penelitian berikutnya bisa mencoba menggunakan algoritma yang lain
atau menggunakan data terbaru dengan jumlah yang lebih banyak, karna algoritma dan data terbaru dapat
mempengaruhi hasil dari association of rulesnya.

UCAPAN TERIMA KASIH

Penulis mengucapkan terima kasih kepada seluruh pihak yang terkain dalam penelitian kali ini, terlebih khusus
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untuk diteliti. Penulis juga mengucapkan terima kasih kepada Universitas Muhammadiyah Sidoarjo khususnya
Fakultas Sains dan Teknologi yang telah memberikan bimbingan serta fasilitas demi menunjang penelitian ini, dan
tidak lupa penulis mengucapkan terima kasih kepada rekan-rekan dan pihak lain yang telah memberikan masukan dan
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