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Pendahuluan

Berawal dari ramainya kemunculan vaksin Covid – 19 untuk pertama kali di

Indonesia menjadikan banyak pro dan kontra sehingga terdapat sejumlah

masyarakat yang menolak Vaksinasi Covid – 19.

• Alasan menolak vaksinasi Covid – 19

• Meringkas topik yang sering dibahas oleh pengguna Twitter
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Tujuan dan Manfaat
Tujuan :

1. MMendapatkan ringkasan topik utama yang tersirat tentang penolakan vaksin Covid –

19.

2. engimplementasikan metode coherence score untuk mendapatkan nilai tertinggi setiap

topik.

3. Mengetahui topik – topik yang tersembunyi dari kedua model tersebut.

Manfaat :

1. Bagi penulis, diharapkan dapat menambah pengetahuan mengenai pemodelan topik dan

opini – opini masyarakat terhadap kasus tersebut.

2. Bagi masyarakat, diharapkan dapat memberi pemahaman terhadap pendapat penolakan

vaksin baik negatif maupun positif yang ada di Twitter.
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Penelitian Sebelumnya
• Fajar Fathur Rachman, dan Setia Pramana (2020)

Judul : Analisis Sentimen Pro dan Kontra Masyarakat Indonesia tentang Vaksin COVID-19 pada Media

Sosial Twitter

Analisa sentimen yang didapat adalah sentimen positif berjumlah 1461 tweet (29,6%), netral 2313 tweet 

(46,8%), dan negatif 1167 tweet (23,6%) dan mendapatkan 20 topik pembahasan

.

Judul : Text Mining - Analisis Teks Terkait Isu Vaksinasi COVID-19

Terdapat 3 klaster pengklasifikasian respon masyarakat, yaitu sebanyak jumlah masing – masing nilai

setiap label negatif, positif, maupun netral. 

• Novita Anggraini, Edi Surya Negara Harahap, Tri Basuki Kurniawan
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Flowchart Sistem
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Metode

Lower Case Folding

Tokenizing

Stopwords

Text Normalization

Stemming
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Metode

Latent
Dirichlet

Allocation

Jumlah Topik

Jumlah Kata

LDA

MODEL

BOW
Topic 

Coher

ence

“Metode pemodelan probabilistik yang digunakan untuk mengidentifikasi topik yang 

mendasari kumpulan dokumen.”

- Mengidentifikasi topik-topik yang mendasari kumpulan dokumen

- Mengetahui topik paling dominan
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Hasil

Latent
Dirichlet

Allocation

Latent
Semantic
Analysis

Lower Case Folding
vaksin belum lulus uji BP POM dan
ternyata ga semua orang bisa
divaksin..anehnya udah tuh vaksin
distribusikan ke daerah, dan menolak
divaksin dikenakan denda..Gagal Paham 😲

😲🔨🔨🔨 https://t.co/JZL3oYy29f

vaksin belum lulus uji bp pom dan ternyata ga
semua orang bisa divaksin..anehnya udah tuh
vaksin distribusikan ke daerah, dan menolak
divaksin dikenakan denda..gagal paham 😲😲🔨🔨

🔨 https://t.co/jzl3oyy29f

Tokenizing

vaksin belum lulus uji bp pom dan
ternyata ga semua orang bisa
divaksin..anehnya udah tuh vaksin
distribusikan ke daerah, dan menolak
divaksin dikenakan denda..gagal paham 😲

😲🔨🔨🔨 https://t.co/jzl3oyy29f

['vaksin', 'belum', 'lulus', 'uji', 'bp', 'pom', 'dan',
'ternyata', 'ga', 'semua', 'orang', 'bisa',
'divaksinanehnya', 'udah', 'tuh', 'vaksin',
'distribusikan', 'ke', 'daerah', 'dan', 'menolak',
'divaksin', 'dikenakan', 'dendagagal', 'paham']

Stopwords

['vaksin', 'belum', 'lulus', 'uji', 'bp', 'pom',
'dan', 'ternyata', 'ga', 'semua', 'orang', 'bisa',
'divaksinanehnya', 'udah', 'tuh', 'vaksin',
'distribusikan', 'ke', 'daerah', 'dan',
'menolak', 'divaksin', 'dikenakan',
'dendagagal', 'paham']

['vaksin', 'lulus', 'uji', 'bp', 'pom', 'orang',
'divaksinanehnya', 'tuh', 'vaksin', 'distribusikan',
'daerah', 'menolak', 'divaksin', 'dikenakan',
'dendagagal', 'paham']
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Hasil

Latent
Dirichlet

Allocation

Latent
Semantic
Analysis Text Normalization

['vaksin', 'lulus', 'uji', 'bp', 'pom', 'orang',
'divaksinanehnya', 'tuh', 'vaksin',
'distribusikan', 'daerah', 'menolak',
'divaksin', 'dikenakan', 'dendagagal',
'paham']

['vaksin', 'lulus', 'uji', 'bp', 'pom', 'orang',
'divaksinanehnya', 'tuh', 'distribusikan', 'daerah',
'menolak', 'divaksin', 'dikenakan', 'dendagagal',
'paham']

Stemming
['vaksin', 'lulus', 'uji', 'bp', 'pom', 'orang',
'divaksinanehnya', 'tuh', 'distribusikan',
'daerah', 'menolak', 'divaksin', 'dikenakan',
'dendagagal', 'paham']

['vaksin', 'lulus', 'uji', 'bp', 'pom', 'orang',
'divaksinanehnya', 'tuh', 'vaksin', 'distribusi',
'daerah', 'tolak', 'vaksin', 'kena', 'dendagagal',
'paham']
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Hasil

Latent
Dirichlet

Allocation

Bag Of Words (BOW)

Kata Frequency kemunculan 

Perintah 1

Tolak 1

Vaksin 1

Denda 1

Warga 1

Juta 1

Badan 1

Milik 2

Jakarta 1

hahahahaha 1

Contoh pada indeks data ke 1794
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Hasil

Latent
Semantic
Analysis

Term Frequency – Term Inverse
Document (TF-IDF)

Kata TF IDF

Perintah 0.09090909090909091 0.20717619356132486

Tolak 0.09090909090909091 0.000813054863081583

Vaksin 0.09090909090909091 0.002565325149954772

Denda 0.09090909090909091 0.24016760207854018

Warga 0.09090909090909091 0.2763205991390956

Juta 0.09090909090909091 0.35057161155065214

Badan 0.09090909090909091 0.5183740379595912

Milik 0.18181818181818182 0.9265415661791252

Jakarta 0.09090909090909091 0.5043603397934769

hahahahah 0.09090909090909091 0.6182478823839649

Contoh pada indeks data ke 1794
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Hasil Penelitian

pada kedua metode pemodelan sebelum melakukan pemodelan.Coherence Score

Latent Dirichlet Allocation Latent Semantic Analysis
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Hasil LDA

Topik 0
Kebijakan pemerintah dan organisasi politik di Indonesia 

terkait vaksinasi.

Topik 1
Pembahasan hukuman pidana yang berlaku.

Topik 2
hak asasi manusia yang ada terkait beredarnya anggapan 

masyarakat menganggap vaksin COVID-19 adalah 
pemaksaan, dan vaksin bagian dari strategi Cina.

Topik 3
kepatuhan aturan kesehatan yang harus diikuti masyarakat 
dalam  vaksinasi dan hukuman bagi ketidakpatuhan berupa 

denda

Topik 4
kehalalan, dan keamanan vaksin COVID-19. 

Topik 5
sanksi potensial bagi mereka yang tidak mematuhi 

kebijakan vaksinasi.
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Hasil LDA

Topik 0
upaya-upaya pemerintah dalam meyakinkan 

masyarakat akan keamanan dan manfaat dari vaksinasi 
COVID-19. 

Topik 1
persepsi masyarakat dan anggota DPR terhadap vaksinasi, 
serta pandangan partai politik seperti PDIP tentang vaksin. 

Topik 2
tindakan tegas dari pihak berwenang dalam menangani 

situasi pandemi yang mungkin tidak disetujui oleh sebagian 
masyarakat.

Topik 3
sekelompok orang atau kelompok tertentu yang diwakili 
tokoh-tokoh seperti Ribka Tjiptaning, hak individu untuk 

menolak vaksinasi. 

Topik 4
potensi campur tangan partai politik seperti PKI dalam 

penanganan pandemi.

Topik 5
pengaruh kebijakan pemerintah terhadap masyarakat, aksi 

tolak atau protes dari kelompok tertentu, atau peran individu 
tertentu dalam isu-isu sosial dan politik,
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