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Pendahuluan
Sumber Daya Manusia (SDM) merupakan aset yang paling penting
dalam kemajuan pembangunan suatu Negara, khususnya pada suatu
organisasi/lembaga pendidikan, sehingga sangat penting agar sumber
daya manusia yang ada dapat direncanakan sebaik-baiknya, demi
terwujudnya tujuan organisasi atau lembaga. Sumber Daya Manusia
disadari sepenuhnya memiliki dampak yang sangat besar dan
dianggap sebagai kunci utama dalam meningkatkan mutu
pendidikan [1]. Salah satu penyebab baik tidaknya SDM suatu Negara
adalah dengan melihat kualitas pendidikan.

Pendidikan memegang peranan penting dalam kemajuan suatu
Negara, dimana hal ini menjadi suatu kepentingan bagi negara yang
ining berkembang, maju serta mampu bersaing secara global [2].Oleh
karena itu diperlukan adanya sistem yang dapat membantu pihak
sekolah untuk melakukan klasifikasi lulusan peserta didik sebagai bahan
untuk evaluasi lulusan di tahun berikutnya.
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Pertanyaan Penelitian (Rumusan Masalah)

• Bagaimana cara membangun sistem untuk klasifikasi
kemampuan lulusan SMK bersaing di Industri ?

• Bagaimana cara Randomized Search Cross Validation bekerja
dalam mencari parameter terbaik ?

• Bagaimana cara melakukan klasifikasi dengan algoritma
XGBoost, Random Forest dan Logistic Regression ?
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Metode

Penelitian ini menggunakan beberapa metode diantaranya
yaitu:

• Tahap preprocessing menggunakan encoding categorical
data, handling imbalanced data, normalisasi data dengan
minmax scaler

• Randomized Search Cross Validation untuk melakukan tuning
parameter

• XGBoost, Random Forest dan Logistic Regression untuk
melakukan klasifikasi lulusan SMK



5

Hasil

Pembagian data pada penelitian ini terbagi menjadi 2 yaitu data
train 80% dan data test 20%. Pengujian dilakukan menggunakan
confusion matrix. Berikut merupakan table perbandingan yang
dihasilkan oleh algoritma XGBoost, Random Forest dan logistic
Regression.

Algoritma Accuracy precision recall F1 score

XGBoost 67% 67% 67% 67%

Random Forest 67% 67% 67% 67%

Logistic 

Regression 50% 50% 50% 50%
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Pembahasan

Pada tabel diatas dapat diketahui hasil dari pengukuran tiga
metode machine learning dalam confusion matrix skor akurasi,
precision, recall dan F1-score paling tinggi yaitu 67% yang
diperoleh dari algoritma XGBoost dan Random Forest, sedangkan
untuk algoritma Logistic Regression mendapatkan skor 50% untuk
skor akurasi, precission, recall dan F1-score.
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Temuan Penting Penelitian

Data yang diguanakn pada penelitian merupakan data
credentian yang diambil dari SMK Negeri 1 Bangil. Data tersebut
terdiri dari 1126 record dengan beberapa indikator diantaranya
adalah tahun kelulusan, jurusan, USBN pengetahuan, USBN
keterampilan, rata-rata rapor, NUS dan NS. Sedangkan data status
dari tracer study merupakan target perbandingan hasil klasifikasi.
Penelitian ini menggunakan data peserta didik kelas 12 tahun
ajaran 2020 dan 2021.
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Manfaat Penelitian

Penelitian ini di harapkan dapat bermanfaat bagi lembaga
sekolah untuk menyusun strategi agar menghasilkan kualitas
peserta didik yang lebih baik di tahun berikutnya sehingga dapat
bersaing di Industri sesuai dengan kompetensi keahlian masing-
masing.
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