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Latar Belakang

v' Perkembangan teknologi telah menjadikan YouTube sebagai video
library terbesar di internet, memungkinkan pengguna memberikan
opini dan kritik melalui fitur komentar pada video dan siaran
langsung.
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Latar Belakang

v Video dan siaran langsung bertema MPL Indonesia »
game, seperti yang diunggah oleh }@{ ' i
channel YouTube MPL Indonesia, R S
semakin populer karena

menayangkan turnamen bergengsi
Mobile Legends, yaitu MPL Season
13. Sejak diluncurkan oleh Moonton
pada 2016, Mobile Legends telah
menjadi salah satu game MOBA
vang paling diminati di Indonesia,
terutama di kalangan remaija.
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Latar Belakang

v dukungan investor sangat penting bagi tim e-sports di MPL Season
13, dengan popularitas tim menjadi faktor utama yang menarik
minat dan kepercayaan investor.

v Penelitian ini menganalisis sentimen komentar YouTube terkait
MPL Season 13 menggunakan teknik text mining dan berbagai
metode klasifikasi, termasuk pendekatan Ensemble Machine
Learning untuk meningkatkan akurasi.

v" Tujuan penelitian ini adalah mengukur popularitas tim e-sports dari
sentimen komentar dan menganalisis pengaruhnya terhadap
keputusan investasi dalam industri e-sports.
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Rumusan Masalah

Rumusan masalah yang diangkat dalam penelitian ini adalah:
“Bagaimana analisis sentimen terhadap kormentar YouTube dapat
mempengaruhi keputusan investor dalarm mendukung tim e-sports
di MPL Season 137 ”
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v Untuk mengetahui bagaimana analisis sentimen pada komentar-
komentar YouTube dapat memberikan indikasi terhadap minat dan
Kepercayaan investor terhadap tim e-sports.
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Manfaat Penelitian

v Dapat mengidentifikasi bagaimana popularitas tim e-sports dalam MPL Season
13 berpengaruh

v' Hasil analisis dapat digunakan oleh investor untuk membuat keputusan yang
lebih baik dalam memilih tim e-sports yang berpotensi dan menjanjikan.

v Menyediakan informasi penting tentang dinamika antara publik, tim, dan
investor di industri e-sports, membantu memperkuat dukungan dan strategi
investasi dalam turnamen serupa di masa depan.
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Validasi Data

Pada tahap validasi data, hasil klasifikasi algoritma digabungkan dengan teknik
Ensemble Machine Learning dan divalidasi menggunakan Confusion Matrix.
Evaluasi dilakukan dengan menghitung F1-Score dan akurasi, serta menganalisis
TP, TN, FP, dan FN.

Actual Values

Positive (1) Negative (0)

Positive (1) TP FP

Negative (0) FN TN
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Hasil Sentimen

Tahapan ini menjelaskan hasil
pelabelan dengan Flair, mencakup
metode otomatis dan manual untuk
meningkatkan akurasi. Dari 6.424
komentar, 5.185 relevan, dengan
3.131 positit dan 2.064 negatif.

Distribusi Sentimen Komentar

Jumlah Komentar

Kombinasi metode ini bertujuan
menghasilkan pelabelan yang lebih 0 - sy
akurat. e
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Hasil Wrodcloud

Wordcloud digunakan sebagai visualisasi frekuensi kata dalam teks, memudahkan
analisis sentimen dengan cepat mengidentifikasi tema dalam komentar. Kata yang
lebih besar menunjukkan frekuensi tinggi, membantu memahami sentimen positif
dan negatif. Contoh hasil wordcloud dapat dilihat.
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Hasil Pengujian

Tahapan ini melibatkan penerapan berbagai metode klasifikasi yang digabungkan
menggunakan teknik ensemble machine learning dengan pendekatan maijority
voting, meliputi hard voting dan soft voting. Sebelum klasifikasi, data diolah
menggunakan SMOTE untuk mengatasi ketidakseimbangan kelas, lalu dibagi
menjadi data latih dan uji dengan variasi proporsi. Hasil pengujian menunjukkan
bahwa performa ensemble machine learning lebih unggul dibanding metode
individual, dengan variasi akurasi seperti yang tercantum dalam tabel.
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Hasil Pengujian

Suppoort

ot i s VEE gy O Lot Kot Vtry Vot
Machine

90 10 83.94% B84.47% 83.62% 81.38% 85.74% 80.85% 86.70% 86.17%
80 20 85.47% B85.42%  83.29%  81.27%  B84.83%  78.98% 85.63%  85.90%
70 30 B85.34% 86.16% 83.11% 81.72%  85.02% /7.86% B6.48%  85.63%
60 40  B3.61%  B5.71% 81.80% 79.80% 84.19% /7.86% B5.02% 84.73%
50 50 B2.69%  85.03% 81.29% 78.94% 83.18% /7.16% B84.69% 84.27%
40 60 B81.92%  B4.30% 80.57% 78.57% 83.22% /6.33% B84.14% 83.64%
30 J0 79.90% B3.21% 79.32% 76.98% 81.17% 7/4.67% B2.22% B81.42%
20 80 78.83% B82.16%  78.03% 77.76%  79.49%  73.12% 81.30% 81.29%
10 90 74.88% 79.43%  73.50% 73.49%  75.73%  70.23% 77.70% 77.03%
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Validasi Hasil (Confusion Matrix

Confusion Matrix untuk random_forest dengan Train Size 80% dan Test Size 20%

Confusion Matrix untuk SVM dengan Train Size 70% dan Test Size 30% Confusion Matrix untuk naive_bayes dengan Train Size 90% dan Test Size 10%
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Validasi Hasil (Confusion Matrix

Confusion Matrix untuk decision_tree dengan Train Size 70% dan Test Size 30% Confusion Matrix untuk logistic_regression dengan Train Size 90% dan Test Size 10%  Confusion Matrix untuk knn dengan Train Size 90% dan Test Size 10%
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