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Pendahuluan

Aksara Bima, yang juga dikenal sebagai aksara Mbojo adalah aksara yang
digunakan di wilayah Bima, Nusa Tenggara Barat. Aksara Bima sempat
nilang keberadaanya, Upaya pelestarian yang dilakukan setelah penelitian
panjang Hj. 5iti Marya, kemudian mendeklarasikannya pada tanggal 28
juli 2007, namun baru memiliki kekuatan hukum Ketika Walikota Bima
menuangkannya dalam peraturan Walikota dengan nomor 50 tahun

2019.

Berdasarkan latar belakang tersebut, peneliti bertujuan untuk
membangun model Convolutional Neural Network (CNN) yang mampu
mengenali tulisan tangan aksara Bima sebagai salah satu upaya

pelestarian aksara Bima.
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Pertanyaan Penelitian (Rumusan Masalah)

Rumusan masalah yang akan diangkat dalam
benelitian  ini adalah  bagaimana  cara
implementasi algoritma CNN dalam mengenali
tulisan aksara Bima dan bagaimana performa
algoritma CNN dalam mengenali tulisan tangan
aksara Bima?
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Metode

Convolutional Neural Network (CNN) adalah salah satu jenis neural network yang biasa

digunakan pada data citra. CNN bisa digunakan untuk mendeteksi dan mengenali object pada
sebuah citra.

Berikut merupakan arsitektur yang digunakan dalam penelitian ini.
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Hasil

Tabel 1. Classification Report
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Terdapat 4 skenario, skenario pertama percobaan
terhadap variasi nilai epoch, skenario kedua percobaan
terhadap variasi nilai learning rate, skenario ketiga
percobaan terhadap variasi jenis optimizer, dan skenario
keempat percobaan terhadap variasi nilai batch size.




Pada slide 5 atau tabel 1T menunjukan hasil percobaan terbaik
dengan kombinasi hyperparameter dengan nilai epoch 100,
batch size 32, optimizer Adam, dan learning rate 0,001 yaitu
akurasi validasi mencapai 97,34% dari keseluruhan data uji
sedangkan akurasi pelatihan sebesar 94,36% dari keseluruhan
data latih. Terdapat beberapa kekurangan seperti nilai precision
terendah pada aksara ke-3 (ca) sebesar 83%, nilai recall dan f1-
score terendah pada aksara ke-10 (la) sebesar 75% dan 84%.
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Pada penelitian ini, sebuah model CNN berhasil dikembangkan dengan
kemampuan yang baik dalam mengenali tulisan tangan aksara Bima. Hasil
optimalisasi menggunakan kombinasi hyperparameter dengan nilai epoch
100, learning rate 0,001, optimizer Adam, dan batch size 32 mendapatkan
nilai akurasi untuk data uji sebesar 97,34%, precision 97,56%, recall
97,34%, dan fl-score 97,31%. Dengan hasil tersebut, diharapkan bahwa
model dapat diterapkan dalam website maupun aplikasi mobile untuk
media pembelajaran juga sebagai salah satu upaya pelestarian aksara
Bima. Disarankan untuk penelitian selanjutnya memperbanyak data citra
asli dan melakukan perbandingan dengan arsitektur CNN lainnya seperti
GoogleNet, ResNet18, ResNet50, dan ShuffleNet agar mendapatkan akurasi
yang lebih tinggi.
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