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Pendahuluan

Kopi adalah sslah satu
minuman yang banyak
diminati oleh Sebagian
orang baik dari yang tua
hingga muda
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« Menyediakan berbagai varian
kopi

. ]Ic\/le?yediakan mikanan darél
asilitas yang cukup memadai
KOLEGA 1itas yang thrdp
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Pendahuluan

 Memiliki data transaksi
penjualan saat pemesanan
berlangsung

- Data tidak di olah sehingga
hanya menjadi tumpukan
data

* Diharapkan dapat
menentukan Pola pembelian
konsumen
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Pertanyaan Penelitian (Rumusan Masalah)

* Rumusan Masalah

Bagaimana menggunakan algoritma apriori untuk menentukan pola pembelian, berdasarkan latar belakang yang telah
dijelaskan?
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Metode

Alur Penelitian

Penelitian ini mengambil tempat pada salah satu coffee shop yaitu kolega coffee. Pada
l Mulai J tahapan ke 1 dilakukan dengan studi literatur mencari referensi yang akan digunakan dalam
proses penelitian. Referensi ini bisa ditemukan dalam buku-buku, jurnal ilmiah, atau melalui
. pencarian di internet. Pada tahap ke 2 pengumpulan data, data yang digunakan dalam
[ Pendahuluan (Menentukan Tujuan ] penelitian ini adalah data transaksi penjualan Kolega Coffee pada bulan januari sampai juni

dan Rumusan Masalah) 2023, yaitu data penjualan makanan, minuman, dan camilan. Pada tahap ke 3 implementasi
algoritma apriori, Algoritma apriori adalah suatu metode dasar yang digunakan untuk

L menentukan frequent itemset yang berguna untuk membentuk association rules. Suatu aturan
Pengumpulan Data (Studi asosiasi diketahui dengan mencari seluruh kaidahlapriori yang memenuhi kendalalminimum
Litcratur) support dan minimum confidence. Support adalah persentase kombinasi itemltersebut,

sedangkan confidence yaitu kuatnya hubungan antar item. Metode dasar analisis asosiasi
' yaitu: 1. Analisisi pola frekuensi tinggi Pada tahapan ini menari kombinasi item yang
[ implementasi Algoritma Apriori ] memenuhi syarat minimum dari nilai support. Nilai support item diperoleh dengan 2.

Pembentukan aturan asosiasi Setelah polai rekuensi tinggi ditemuka, kemudian mencari
aturan asosiasi yang memenuhi syarat minimum untuk confidence dengan menghitung
confidence aturanl asosiasi A — B, Nilai confidence dari aturan A — B
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Hasil

Tahapan Algoritma Apriori

Import library Input data Array
@ yang diperlukan ,7 transaksi Read dataset "Transaksi1"

If(x<=0)return 0

Tabular biner Transformasi ke Cleaning Proessing
: <Hot encode . < <
transaksi tormat tabular data data

If(x>=0)return 1 l
Output Analisa hasil (min Bangun model .
Ry .o Tabular biner
association threshold, sort value [« apriori (masukan € cransaksi
rules confidence & lift ratio) min support)
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Hasil

Import Library Yang Diperlukan Langkah awal dalam proses algoritma apriori pada python adalah mengimport library yang
dibutuhkan. Seperti import numpy yang berguna untuk membaca data excel, lalu mixtend.frequent_patterns berguna untuk
mengimport fungsi apriori dan juga association rules nya untuk pola aturan asosiasi nya.

Selanjutnya adalah proses membaca data dalam format dataset yang telah ditentukan misalnya dengan format csv atau excel.

olegal.csv')
:",data.shape)

data.head()

DatFrame shape : (6248, 4)

transaction item Jumlah Total
1 ayam dabu dabu dada 2 0

Lemon Tea lce
Black Tea lce

Mix Platter

1 0
1 0
1 0
1 0

;
;
;
;

Onion Rings
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Hasil

Tahap processing data dilakukan sebelum memproses data mining. Tahapan processing data antara lain cleaning data pada
proses ini berguna untuk menghapus variabel yang tidak ingin digunakan.

data = data[["transaction”, "item"]].copy()
data.head(18)

transaction item
ayam dabu dabu dada
Lemon Tea lce

Black Tea lce

Mix Platter

Onion Rings

Lemon Tea lce

Aceh WetHull Collection

Americano lce

[ T T X T N T N Ay

0
1
2
3
4
5
6
7
8
9

ayam kampung sambel matah paha

Beef Butter Rice

Tahapan processing data selanjutnya adalah transformasi data atau hot encoding proses ini digunakan untuk menerapkan
fungsi Boolean yang mewakili nilai true dan false dimana 1 bernilai true dan O bernilai false.
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item_count_pivot = item_count.pivot_table(index= "transaction’, columns ='item', values='Count', aggfunc="sum’).fillna(®) # transformasi ke bentuk
print("Ukuran Dataset :",item_count_pivot.shape) item_count_pivot = item count_pivot.astype("int32")
item_count_pivot.head() item_count_pivot.head()

Ukuran Dataset : (1917, 114)

Aceh
o Americano Americano
Acsh Ameri [ S— . T°""_':: WetHull T .
WetHull “""‘:"‘: "‘e"‘zl"" Chicken s"": Collection
Collection “ o Ricebowl i alsa
Sauce

def encode(x):
if x <=0:
‘ return @
elif x »>=1:
‘ return 1

item_count_pivot = item_count_pivot.applymap(encode)
item count_pivot.head()

Americano Americano

Aceh
1l
Hot Ice

item WetHu
Collection
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Hasil

Tahap terakhir melibatkan implementasi Apriori pada Python dengan menentukan nilai support dan menentukan ambang batas

minimum confidence.

Ukuran dataset :
jumlah Transaksi :
jumlah items: 114

support
frequent_items
frequent_items.

© 02s

itemsets

(Lemon Tea lce)

(Mix Platter)

(French Fries with Tartar Sauce)

(Black Tea lce)

(Amenicano lce)

(Lychee Tea)

(Red Velvet Latte lce)

0.102243 (Taro Latte lce)
0.093897 (Onion Rings)

0.085029 (Matcha Latte lce)

UMsID
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', item_count_p

item_count_pivo

(1917, 114)

= support, use_colnames=True)

e).head(10)

metric = t
min_threshold = 1

rules
rules.
rules.he;

" 0.1s

antecedents

(Onion Rings)

(French Fries with Tartar Sauce)
(Mix Platter)

(Lychee Tea)

(Onion Rings)

consequents
(Mix Platter)
(Lemon Tea lce)
(Lemon Tea lce)
(Lemon Tea lce)

(Lemon Tea lce)

_threshold=min_threshold)[["a

support confidence lift

0.035994
0.043818
0.041210
0.031821
0.026604
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