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Pendahuluan

® Wabah virus corona yang telah menyebar ke wilayah berbeda di dunia berdampak pada
perekonomian Indonesia baik dari bidang perdagangan, investasi maupun pariwisata.

¢ Jutaan orang akan terjerumus ke dalam kemiskinan karena jumlah pengangguran akan
meningkat karena beberapa aktivitas manufaktur akan terhenti karena kurangnya
permintaan untuk merangsang aktivitas manufaktur

® Indikator kunci untuk mengetahui keadaan perekonomian Indonesia adalah mengetahui
Produk Domestik Bruto (PDB) yang menunjukkan penurunan tajam sebesar 2,07% year-on-
year pada tahun 2020.

® Inflasi adalah kenaikan harga, yang bisa dikatakan menjadi penurunan daya beli dari
waktu ke waktu.

® Pada awal bulan September 2022 pemerintah memutuskan kebijokan kenaikan harga
Bahan Bakar Minyak (BBM) pada Indonesia. Kenaikan BBM yang terjadi pada Indonesia
akan berdampak dalam inflasi sebagai akibatnya akan berpengaruh terhadap mendasar
makro ekonomi Indonesia
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Pertanyaan Penelitian (Rumusan Masalah)

 Bagaimana mengetahui sentimen masyarakat ternadap inflasi
pasca pandemi COVID-19 menerima ulasan positif, negative,
atau netral

 Bagaimana membandingkan keakuratan kedua algoritma K-
Nearest Neighbor dan Support Vector Machine tersebut
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Penelitian int menggunakan beberapa metode, diantaranya
yaitu:

* TF-IDF untuk melakukan ekstraksi fitur data mentah

« Vader Sentiment untuk melakukan pelabelan dato

« K-Nearest Neighbor dan Support Vector Machine unfuk
melakukan klasifikasi sentimen
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Hasil

Pengujian yang dilakukan pada penelitian ini menggunakan satu perbandingan 90% data
latih dan 10% data uji . Adapun perbandingan data latih dan data uji beserta skor yang
dihasilkan adalah sebagai berikut.

SVM (Kernel | SVM (Kernel
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Pada tabel tersebut dapat diketahui bahwanilai akurasi dari
metode K-Nearest Neighbor sebesar 54%, sedangkan nilai akurasi
dart metode Support Vector Machine dengan kernel sebesar 79%.
Hasil yang dari kedua metode klasifikasi tersebut dalam penelitian
dapat disimpulkan bahwa Support Vector Machine menghasilkan
nilai akurasi yang lebih finggl dari pada metode K-Nearest
Neighbbor dengan perbedaan selisin 25%. Namun, data yang lebih
baik atau lebih bersin dapat digunakan untuk mendapatkan
akurasi  maksimum. Dapat juga melakukannya dengan
menggabungkan lebih banyak data atau menggunakan metode
lain untuk mendapatkan hasil yang lebih akurat.
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Temuan Penting Penelitian

« Penentuan data training dapat mempengaruhi hasil klasifikasi,
maka dari itu untuk penelitiaon diharapkan menambahkan
atribut atau data training yang lebih lengkap karena penentuan
tingkat akurat dapat dibentuk oleh data training. Karena data
fraining dapat mempengaruhi hasil klasifikasi. Selain itu, pada
saat pelabelan data juga ketika menggunakan vader sentiment
hanya mengandung kata dalam bahasa Inggris juga
mempunyai pengaruh kefika kata dalam bahasa Indonesia
diterlemahkan kedalom bahasa Inggris dalam menyatakan
sebuah sentimen pada kalima
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Manfaat Penelitian

Menambah referensi khususnya yang berhubungan dengan
sentfimen analysis terkait studi kasus inflasi pasca covid-19
Membantu masyarakat untuk mengetahui instrument keputusan
dari pemerintfahan yang sesuai latar belakang dan skala
risikonyao

Menambah wawasan dan pengetahuan baru  dalam
merancang analisis sentimen studi kasus inflasi pasca pandemi
covid-19

—N i i .
UMS":D @& www.umsida.ac.id umsida1912 3 umsida1912 f &}E}iﬁgdiyah € umsidal912 2



® Pada penelitian ini terkumpul 5390 data training dan 599 data testing.

® Hasil yang diperoleh dari penelitian ini menunjukan bahwa nilai akurasi dari
metode K-Nearest Neighbor sebesar 54%, sedangkan nilai akurasi dari
metode Support Vector Machine dengan kernel sebesar 79%.

® Hasil yang dari kedua metode klasifikasi tersebut dalam penelition dapat
disimpulkan bahwa Support Vector Machine menghasilkan nilai akurasi
yvang lebih tingg dari pada metode K-Nearest Neighbor dengan
perbedaan selisin 25%.

® Namun, data yang lebih baik atau lebih bersih dapat digunakan untuk
mendapatkan akurasi maksimum. Dapat juga melakukannya dengan
menggabungkan lebih banyak data atau menggunakan metode lain
untuk mendapatkan hasil yang lebih akurat.
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