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Latar Belakang

Kemiskinan adalah suatu kondisi ketidakmampuan
seseorang secara ekonomi untuk memenuhi standar
hidup rata-rata masyarakat di suatu daerah.
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Rumusan Masalah

Bagaimana membangun Model KNN dan Naive Bayes dalam mengklasifikasi kelayakan
penerima PKH pada data yang digunakan yaitu data Masyarakat desa entalsewu Kecamatan
Buduran Kabupaten Sidoarjo?

Bagaimana mengevaluasi Model Klasifikasi mana yang paling baik dan cocok untuk
klasifikasi Program PKH pada data yang digunakan yaitu data Masyarakat desa
entalsewu Kecamatan Buduran Kabupaten Sidoarjo berdasarkan metrik evaluasi
(akurasi, precision, recall, F1 Score)?
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Membangun sebuah model klasifikasi KNN dan Naive Bayes untuk
klasifikasi kelayakan PKH dengan studi kasus Desa Entalsewu,
Kecamatan Buduran, Kebupaten Sidoarjo.

Mengevaluasi dan membandingkan performa model klasifikasi, dan
menentukan model terbaik berdasarkan pengujian klasifikasi dalam
kelayakan PKH dengan studi kasus Desa Entalsewu, Kecamatan
Buduran, Kebupaten Sidoarjo. Target akurasi yang diharapkan berkisar
antara 70% sampai 100%.
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Batasan Masalah

—

. Datayang digunakan adalah data kepala keluarga di Desa Entalsewu, Kec. Buduran, Kab. Sidoarjo.

2. Pendefinisian label tidak mampu didapatkan dari penetapan Keluarga yang mendapatkan PKH sedangkan
untuk label mampu didapatkan dari penetapan Keluarga yang tidak mendapatkan PKH

Ada 12 parameter yang digunakan untuk klasifikasi pada penelitian ini.

Kelas target hanya 2 kelas (mampu/tidak mampu) sesuai label data pada program PKH.

Laporan komparasi performa model dari metode klasifikasi terbaik berdasarkan pengujian model yang
dilakukan. Model klasifikasi dan laporan hasil evaluas. Serta file skrip untuk pelatihan dan pengujian
menggunakan metode KNN, Naive Bayes, dan Ensemble Classifier (Average of Probabilities)
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Klasifikasi —
menggunakan
metode KNN, Naive
Bayes, dan
Ensemble Classifier

¢¢¢¢¢¢¢¢¢¢¢¢¢ (Average of
keluarga Desa Probabilities)
Entalsewu

Perbandingan akurasi output berdasarkan
antara metode akurasi, kelas bagi masyarakat
precision, recall, F1 yang berhak mendapat
Score program PKH yang ada

di desa entalsewu,
Kecamatan Buduran
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Metodologi Penelitian

Evaluasi Model (Model Evaluation)

Pengujian model klasifikasi nantinya dilakukan
memakai akurasi, Confusion Matrix(precision,
recall)l dan F1 Score serta balanced accuracy bila

kelas tidak seimbang..

Pembuatan dan Pelatihan Model (Model
Development and Training)

Pelatihan Model pada Klasfikasi ensemble
Classifier menggunakan teknik Average of
Probabilities yaitu Salah satu Teknik Soft Voting
yang mengambil nilai rata — rata pada klasifikasi
dengan mengabunggkan metode KNN dan Naive
Bayes.
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Studi Literatur dan Pengumpulan Data

Pengumpulan data yang berkaitan dengan penelitian. Data
masyarakat ental sewu dengan variabel — variabel yang
akan dipakai .

Preprocessing

Proses Preprocessing adalah proses data
mentah diolah menjadi data yang siap untuk
diklasifikasikan terdapat beberapa tahapan.

Pembagian data latih
Pembagian data latih (training data) adalah proses krusial dalam
klasifikasi. Metode dan rasio pembagiannya tergantung pada

ukuran kumpulan data (dataset).
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Pembagian Data Latih

Pembagian data latih (training data) adalah proses krusial dalam klasifikasi. Metode dan rasio pembagiannya tergantung
pada ukuran kumpulan data (dataset). Pada penelitian ini akan menggunakan data Train-test split. Teknik Train-test split
untuk mengevaluasi atau menguji data yang sebelumnya telah digunakan untuk melatih model
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Pelatihan Model

Pelatihan Model pada Klasfikasi Naive Bayes akan menggunakan Train-test split
dengan Rasio 50:50, 60:40, dan 75:25 untuk data latih : data ujinya. Pelatihan Model
pada Klasfikasi K-NN akan menggunakan Train-test split dengan Rasio 50:50, 60:40,

dan 75:25 untuk data latih : data ujinya dengan nilai K=1,3,5,7,9.




Pengumpulan Data
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Preprocessing Data

I Cleaning Data

% Missing Value

123
Normalisasi Data
Encoding Categorikal D D D Numerikal (Min Max)
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Implementasi Program

Form Testing KNN
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Hasil Pengujian

Data Latih Nalve Bayes K-NN Ensemble

E 50:50 72 93
o 60:40 71 88
B 7525 82 71 87

Latlh

Waktu Eksekusi(Second

Naive Bayes K-NN Ensemble
En 50:50 49 7,455 26,831 7,402
76040 39 7,118 21,253 6,112
1] 7525 73 25 7,945 28,067 5,762

Rata - Rata 7,506 25,384 6,425

Jenis Bayes

@ Mampu 88% 72% 96%
Tidak 88% 70% 91% N =
@ Mampu  88% 78% 93% aive Bayes

Tidak 88% 64% 95% 88% 75% 94%

8% 67% 9%
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Kesimpulan

Berdasarkan serangkaian pengujian dan analisis yang telah dilakukan, dapat ditarik beberapa poin kesimpulan utama:

Metode Ensemble dapat digunakan secara baik untuk melakukan proses klasifikasi ini dibuktikkan dengan nilai akurasi yang
mencapai 93% pada rasio 50:50 Data Latih terhadap data uji, jika menggunakan ensemble lebih baik dibandingkan dengan
kedua metode lainnya.

Pada waktu eksekusi metode ensemble lebih cepat jika dibandingkan dengan kedua metode lainnya kecepatan eksekusi jika
menggunakan ensemble mencapai rata — rata 6,425 detik, Berbeda tipis dengan klasifikasi jika menggunakan metode naive
bayes atau K-NN saja. Kecepatan dalam waktu eksekusi juga dipengaruhi banyaknya jumlah data uji yang diujikan.

Pada pengujian precisiondan recall didapatkan nilai tertinggi pada metode ensemble dengan nilai precision untuk kelas mampu
96% dan kelas tidak mampu sebesar 91% , Sedangkan Recall kelas mampu sebesar 93% dan Recall kelas tidak mampu
sebesar 95%. Pada pengujian F1 Score metode ensemble dengan nilai F1 Score untuk kelas mampu 94% dan kelas tidak
mampu sebesar 93%.
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